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ArcGIS y la Oficina de Valuacion
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Inteligencia Artificial
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Inteligencia Artificial
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Inteligencia Artificial —= Machine Learning

Machine Learning Deep Learning

Aprendizaje supervisado Aprendizaje supervisado profundo
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suelo,

Deteccidon de objetos, segmentaciones, cobertura del
cambios

Invasion de ductos

Cobertura del suelo
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Caminos



ArcGIS contiene Herramientas listas para usar
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ArcGIS se Integra con frameworks externos
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¢, Como pueden ayudarnos las capacidades de IA de ArcGIS?

Deteccidon de objetos Prediccion Deteccidn de Patrones

imagenes/videos, cobertura del suelo, geoespaciales estadisticamente significativos
deteccion de cambios

Edificios, segmentos de vias, Ruptura de tuberias, tasas de asma, Segmentos de alto riesgo, Hotspots
grafitis, crecimiento, sefiales de transito, enfermedades, crimenes, accidentes, emergentes de llamadas 911,

servicios de emergencia (911) y otros analisis
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ArcGIS integra en una misma Plataforma herramientas de
analisis espacial, geoestadistico y valuatorio

Online

s;

comparta sus datos y
trabajo con otros
equipos y colabore para
construir apps, mapas y
flujos de trabajo.
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accionable.

La versién ArcGIS Pro 2.4 tiene nuevas y
emocionantes herramientas de aprendizaje
automatico que ayudan a hacer predicciones.
Permite a los analistas disefar, probar e
iImplementar efectivamente modelos
predictivos.
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Flujos de Trabajo con ArcGIS- Prediccidon de valores
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Interfase ArcGIS - Incorporacion de Informacion
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Interfase ArcGIS - Configuracion de parametros y variables
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Geoprocesamiento en ArcGIS — Entrenamiento y Prediccion
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Valuacion masiva con técnicas de ML en ArcGIS
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ArcGIS Analisis Espacial para Valuacion

Estadisticas Espaciales Proceso de Datos
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Beneficios

ArcGIS es una Plataforma Abierta e Interoperable.

Incluye herramientas de ML y geoestadistica para uso de valuaciones,
dentro del core de su aplicacion.

Disponible para uso de las diferentes jurisdicciones provinciales,

con la sola adecuacion de sus necesidades particulares

sin requerimiento de desarrollo.

Acorta los plazos de trabajo y minimiza esfuerzos.
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